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บทคัดยอ 

งานวิจัยจากงานประจำนี้มีวัตถุประสงคเพื่อ 1) สรางตนแบบปญญาประดิษฐสำหรับจำแนกประเภทการดำเนินการตาม
ระเบียบพัสดุระหวาง “การจัดซื้อ” และ “การจัดจาง” โดยใชเทคนิคการเรียนรูของเครื่องและ 2) ทดลองและทดสอบหาตนแบบที่มี
ประสิทธิภาพและความเหมาะสมสูงสุดในการใชงานจริงสำหรับคณะพาณิชยศาสตรและการบัญชี มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร ภายใต
หลักอธิปไตยทางดานปญญาประดิษฐ ระเบียบวิธีวิจัยทำการเปรียบเทียบวิธีการเตรียมขอมูลขอความภาษาไทย 2 รูปแบบ ไดแก 
Document Embedding (ตนแบบที่ 1) และ Bag of Words (ตนแบบที ่ 2) รวมกับการฝกฝนสถาปตยกรรมตัวแบบจำแนก 2 
ประเภท คือ Logistic Regression และ Neural Network โดยทำการฝกฝนบนชุดขอมูลรายการจัดซื้อจัดจางจำนวน 577 รายการ 
และนำไปทดสอบประสิทธิภาพการใชงานจริงกับชุดขอมูลการจัดซื้อจัดจางเดือนสิงหาคม พ.ศ. 2567 จำนวน 37 รายการ จากการวิจัย
ไดสรางตนแบบทางดานปญญาประดิษฐ สำหรับการจำแนกการจัดซื้อและการจัดจาง โดยตนแบบท่ีมีประสิทธิภาพสูงสุดและเหมาะสม
กับการนำไปใชงานจริง คือตนแบบที่ 1 (เตรียมขอมูลดวยวิธี Document Embedding และฝกฝนดวยวิธี Neural Network) และ
ตนแบบที่ 2 (เตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of Words และฝกฝนดวยวิธี Neural Network) ซึ่งตนแบบทั้งคู ไดคา F-1 Score สูงสุดท่ี 
0.973 

 
คำสำคัญ: การเรียนรูของเครื่อง, การจำแนกการจัดซื้อจัดจาง, ออเรนจดาตาไมนิง, วิจัยจากงานประจำ 
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Abstract 

This routine- to- research ( R2R)  aims to: 1)  develop an artificial intelligence prototype for classifying 
procurement operations into “procurement” or “purchasing” in accordance with supply regulations using machine 
learning techniques; and 2) experiment and test to identify the most efficient and suitable prototype for practical 
deployment at the Faculty of Commerce and Accountancy, Thammasat University, under the principle of AI 
sovereignty.  The research methodology compares two Thai text preprocessing methods:  Document Embedding 
(Prototype 1) and Bag of Words (Prototype 2), combined with the training of two classification architectures: Logistic 
Regression and Neural Network.  The models were trained on a dataset of 577 procurement items and evaluated 
for real-world performance using a test dataset of 37 procurement items from August 2024. Based on the research, 
artificial intelligence prototypes were developed for classifying procurement and purchasing processes. The most 
effective and practical models for real-world implementation are Model 1 (utilizing Document Embedding for data 
preparation and a Neural Network for training) and Model 2 (utilizing Bag of Words for data preparation and a Neural 
Network for training). Both models achieved the highest F-1 Score of 0.973. 
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บทนำ 
หนวยพัสดุเปนหนวยงานภายในคณะพาณิชยศาสตรและการบัญชี มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร มีภารกิจหลักในการดำเนินการ

จัดซื้อจัดจางและการบริหารพัสดุ ประเด็นปญหาจากการปฏิบัติงานการดำเนินการจัดซื้อจัดจางตามระเบียบพัสดุ แบงประเภทวิธีการ
ไดมาซึ่งพัสดุออกเปน 2 กรณีคือ วิธีการจัดซื้อและวิธีการจัดจาง ซึ่งการจัดซื้อและการจัดจางมีขอแตกตางกันในการจำแนกตาม
ระเบียบพัสดุดังน้ี 1) การจัดซื้อ คือการดำเนินการเพื่อใหไดมาซึ่งพัสดุโดยการจายเงินเพื่อโอนกรรมสิทธิ์ของสินคา 2) การจัดจาง คือ
การดำเนินการเพื่อใหไดมาซึ่งผลงาน การบริการ หรือสิทธิประโยชนอื่น ๆ ที่ไมมีการโอนกรรมสิทธิ์ในตัวทรัพยสิน ในการปฏิบัติงาน
จริง การจัดซื้อและการจัดจางมีรายละเอียดที่ซับซอน ซึ่งยากตอการจำแนกในหลายกรณี เหตุดวยรายละเอียดของการจัดซื้อและการ
จัดจางท้ังท่ีมีลักษณะเฉพาะและมีรายละเอียดท่ีซับซอนแตกตางกัน การจำแนกประเภทการดำเนินการวาเปนการจัดซื้อหรือการจัดจาง
ซึ่งพิจารณาโดยเจาหนาท่ีพัสดุแตละคนซึ่งมีประสบการณและความชำนาญของงานแตละประเภทแตกตางกัน อาจทำใหเกิดความ
ผิดพลาดคลาดเคลื่อนในการจำแนกได 

งานวิจัยช้ินน้ีจึงนำเทคโนโลยีปญญาประดิษฐ (Artificial Intelligence: AI) และการเรียนรูของเครื่อง (Machine Learning) 
(Bishop, 2006; Russell & Norvig, 2020) มาใชสรางระบบจำแนกประเภทรายการอัตโนมัติ โดยเรียนรูแบบแผนและตรรกะการ
ตัดสินใจจากขอมูลการจัดซื้อจัดจางในอดีต (Mitchell, 1997) เนื่องจากขอมูลพัสดุสวนใหญถูกบันทึกอยูในรูปของขอความคำอธิบาย
รายการจัดหาที่เปนภาษาธรรมชาติและไมมีโครงสรางชัดเจน (Unstructured Data) เชน บันทึกรายละเอียดในใบเสนอราคาหรือ
ขอบเขตงาน (TOR) ผูวิจัยจึงบูรณาการแนวคิดการทำเหมืองขอความ (Text Mining) (Feldman & Sanger, 2007) เขามาจัดการกับ
ขอจำกัดทางภาษา โดยเปรียบเทียบประสิทธิผลของวิธีการสกัดคุณลักษณะขอความระหวางแนวทางดั้งเดิมอยาง Bag of Words 
(Manning et al., 2008) ที่เนนความถี่ของการปรากฏคำหลักเปนรายคำ และวิธี Document Embedding (Le & Mikolov, 2014) 
ที่สามารถรักษารูปแบบบริบทและความสัมพันธเชิงความหมายของขอความทั้งหมด จากนั้นจึงนำตัวแทนขอความเหลานี้ไปทดสอบ
ประสิทธิภาพรวมกับอัลกอริทึมการจำแนกประเภทแบบมีผู สอน (Supervised Learning) (Hastie et al., 2009) ไดแก Logistic 
Regression ซึ่งเปนแบบจำลองเชิงสถิติที่อธิบายผลลัพธไดดี (Hosmer et al., 2013) และ Neural Network ที่มีความสามารถโดด
เดนในขอมูลที่มีความสัมพันธแบบไมเปนเชิงเสน (Goodfellow et al., 2016; Haykin, 2009) ผานการประมวลผลบนโปรแกรมออ
เรนจดาตาไมนิง (Demšar et al., 2013) 

นอกเหนือจากมิติประสิทธิภาพเชิงเทคนิคแลว การพัฒนาระบบเทคโนโลยีสารสนเทศและการประยุกตใชปญญาประดิษฐใน
สถาบันภาครัฐ จำเปนตองคำนึงถงึความปลอดภัยและความยั่งยืนของการพึ่งพาตนเองทางเทคโนโลยี งานวิจัยนี้จึงดำเนินงานภายใต
กรอบแนวคิด “อธิปไตยทางปญญาประดิษฐ” (Sovereign AI) (Floridi, 2020; Abecassis et al., 2025) อยางเป นร ูปธรรม           
เพื่อปกปองความเปนสวนตัวและรักษาความปลอดภัยของขอมูล ตลอดจนขอมูลที่มีความละเอียดออนของคณะฯ โดยมุงเนนการใช
โครงสรางพื้นฐานและเครื่องมือภายในองคกร หลีกเลี่ยงการพึ่งพาระบบประมวลผลบนคลาวดภายนอกของผูใหบริการตางชาติที่เสี่ยง
ตอการรั่วไหลของขอมูล พรอมทั้งมุงพัฒนาตัวแบบที่สอดรับกับบริบทเฉพาะดานของหลักเกณฑ กฎหมาย และระเบียบพัสดุภาครัฐ
อยางแทจริง 

 
วัตถุประสงคการวิจัย 

1) สรางตนแบบทางดานปญญาประดิษฐ สำหรับการจำแนกการดำเนินการตามระเบียบพัสดุระหวางการจัดซื้อและการจัด
จาง โดยใชวิธีการเรียนรูของเครื่อง 

2) ทดลองและทดสอบตนแบบที่มีประสิทธิภาพสูงสุดและเหมาะสมในการจำแนกการดำเนินการตามระเบียบพัสดุระหวาง
การจัดซื ้อและการจัดจางสำหรับคณะพาณิชยศาสตรและการบัญชี มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร บนหลักของอธิปไตยทางดาน
ปญญาประดิษฐ 

 
ระเบียบวิธีวิจัย 

ในการวิจัยน้ีดำเนินการบนพ้ืนฐานการวิจัยจากงานประจำ โดยการนำประเด็นท่ีเปนปญหาท่ีเกิดข้ึนจากการปฏิบัตงิานประจำ 
ซึ่งในกรณีน้ีคือการปฏิบัติงานตามภารกิจของหนวยพัสดุ ท่ีมีหนาท่ีหลักในการดำเนินการจัดซื้อจัดจางใหถูกตองตามกฎระเบียบ ภายใต
นโยบายการบริหารงานของคณะพาณิชยศาสตรและการบัญชี มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร โดยกรอบการวิจัยจะดำเนินการบนหลักของ
การประยุกตใชเทคโนโลยีและทฤษฎีทางดานวิทยาการคอมพิวเตอร เพื่อปรับปรุงแกไขปญหาและอุปสรรคในการปฏิบัติงาน รวมท้ัง
การพัฒนาแนวทางการทำงานโดยมุงเนนสัมฤทธิ์ผลของการปฏิบัติงานตามตัวชี้วัดที่กำหนดไวในแตละรอบปการประเมินผลการ
ปฏิบัติงานเปนหลัก 
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วิธกีารดำเนินการวิจัย 
1) ประชากรและกลุมตัวอยาง 
ข อม ูลท ี ่ ใช  ในการศ ึกษาค ือรายการจ ัดซ ื ้อจ ัดจ างตามระเบ ียบพัสด ุของ คณะพาณิชยศาสตร และการบ ัญชี 

มหาวิทยาลัยธรรมศาสตร แบงเปน 2 กลุมหลัก 
(1.1) ชุดขอมูลสำหรับฝกฝนและตรวจสอบภายใน (Training and Validation Dataset): ขอมูลรายการจัดซื้อจัดจางตั้งแต 

วันท่ี 1 กรกฎาคม พ.ศ. 2566 ถึง วันท่ี 30 มิถุนายน พ.ศ. 2567 รวมท้ังสิ้นจำนวน 577 รายการ 
(1.2) ชุดขอมูลทดสอบจริง (Testing Dataset): ขอมูลรายการท่ีเกิดข้ึนในเดือนสิงหาคม พ.ศ. 2567 จำนวน 37 รายการ ซึ่ง

เปนขอมูลใหมท่ีไมเคยผานการฝกฝนของโมเดลมากอน เพ่ือทดสอบประสิทธิภาพในการใชงานจริง 
2) เครื่องมือหลักในการวิจัยจะใชซอฟตแวรออเรนจดาตาไมนิงในการพัฒนาตนแบบโดยการสรางและฝกฝนตนแบบรวมท้ัง

การปรับรายละเอียดของตนแบบ และทดสอบตนแบบที่ได จนไดคาความถูกตองของตนแบบอยูในระดับที่สามารถนำไปใชงานจรงิได 
โดยการสรางตนแบบและฝกฝนตนแบบ 

3) การสรางตนแบบ กำหนดการสรางตนแบบท่ี 1 ท่ีใชการเตรียมขอมูลดวยวิธี Document Embedding ตามภาพท่ี 1 และ
ภาพท่ี 2 และการสรางตนแบบท่ี 2 ท่ีใชการเตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of Words ตามภาพท่ี 3 และภาพท่ี 4 และนำตนแบบท้ัง 2 แบบ 
ที ่สรางมาผานการฝกฝนตนแบบที่ใชเริ ่มตนสำหรับการฝกฝนเปนตนแบบในกลุม Supervised Model ประกอบดวย Neural 
Network, Logistic Regression ตามภาพท่ี 5 เพ่ือทดลองและวัดผลประสิทธิภาพของตนแบบแตละแบบท่ีได 

 

 
ภาพท่ี 1 การสรางตนแบบท่ี 1 เตรียมขอมูลดวยวิธี Document Embedding 
 

 
ภาพท่ี 2 คาเริ่มตนการเตรียมขอมูลดวยวิธี Document Embedding 
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ภาพท่ี 3 การสรางตนแบบท่ี 2 เตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of Words 
 

 
 

ภาพท่ี 4 คาเริ่มตนการเตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of Words 
 

            
 

ภาพท่ี 5 คาเริ่มตนสำหรับการฝกฝนเปนตนแบบ Logistic Regression และ Neural Network (ตนแบบท่ี1 และตนแบบท่ี2) 
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4) วัดผลและวิเคราะหประสิทธิภาพของตนแบบที่ฝกฝนไดและการทดสอบการทำนายผล ดวยคา Confusion Matrix ใน 5 
ตัวชี้วัด (1) Area under ROC (2) Classification Accuracy (3) F-1 Score (4) Precision (5) Recall โดยเลือกใชคา F-1 Score 
เปนตัวช้ีวัดหลักในการเปรียบเทียบคาประสิทธิภาพของตนแบบท้ัง 2 แบบ ท่ีไดจากการฝกฝนและการทำนายผลของตนแบบกับขอมูล
จริง เพื่อเลือกตนแบบที่เหมาะสมกับการนำมาใชงานโดยพิจารณาจากตนแบบที่มีประสิทธิภาพสูงสุดตามคาตัวชี้วัดประสิทธิภาพ F-1 
Score 
 
ผลการวิจัย 
 

 
ภาพท่ี 6 ผลการฝกฝนตนแบบท่ี 1 
 

   
ภาพท่ี 7 คา Confusion Matrix ของตนแบบท่ี 1 
 
ตารางท่ี 1 ผลการฝกฝนตนแบบท่ี 1 
 

วิธีฝกฝนตนแบบ AUC CA F1 Prec Recall 

Logistic Regression 0.984 0.943 0.943 0.943 0.943 

Neural Network 0.989 0.950 0.950 0.950 0.950 



Multidisciplinary Digital Procedia, 2026; 002(03): P217                                         Page 7 of 11 

 

 
 

ภาพท่ี 8 ผลการฝกฝนตนแบบท่ี 2 
 

    
 
ภาพท่ี 9 คา Confusion Matrix ของตนแบบท่ี 2 
 
 
ตารางท่ี 2 ผลการฝกฝนตนแบบท่ี 2 
 

วิธีฝกฝนตนแบบ AUC CA F1 Prec Recall 

Logistic Regression 0.979 0.929 0.929 0.929 0.929 

Neural Network 0.987 0.946 0.946 0.946 0.946 
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ภาพท่ี 10 ผลการทดลองตนแบบท่ี 1 กับขอมูลจริง 
 
ตารางท่ี 3 ผลการทดลองตนแบบท่ี 1 กับขอมูลท่ีดำเนินงานจริง 

วิธีฝกฝนตนแบบ AUC CA F1 Prec Recall 

Logistic Regression 0.988 0.973 0.973 0.974 0.973 

Neural Network 0.997 0.973 0.973 0.974 0.973 

 

 
ภาพท่ี 11 ผลการทดลองตนแบบท่ี 2 กับขอมูลจริง 
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ตารางท่ี 4 ผลการทดลองตนแบบท่ี 2 กับขอมูลท่ีดำเนินงานจริง 
 

วิธีฝกฝนตนแบบ AUC CA F1 Prec Recall 
Logistic Regression 0.991 0.892 0.893 0.899 0.892 
Neural Network 1.000 0.973 0.973 0.975 0.973 

 
 

จากผลการวิจัย ตนแบบท่ี 1 (Document Embedding) ตามภาพท่ี 6 และภาพท่ี 7 มีการฝกฝนจากขอมูลการจัดซื้อจัดจาง
จำนวน 577 รายการ ไดผลการฝกฝนตามตารางที่ 1 และนำตนแบบมาทดสอบกับขอมูลจริงซึ่งเปนขอมูลการจัดซื้อจัดจางของคณะฯ 
ท่ีเกิดข้ึนในเดือนสิงหาคม 2567 จำนวน 37 รายการ โดยมีการเตรียมขอมูลช่ือรายการจัดซื้อจัดจางดวยวิธี Document Embedding 
ไดผลตามภาพท่ี 10 ตนแบบท่ีฝกฝนดวยวิธี Logistic Regression เปนตนแบบท่ีมีคาประสิทธิภาพในการจำแนกวิธีการจัดซื้อจัดจาง ท่ี
คา F-1 Score 0.943 ในชวงของการฝกฝนตนแบบ และไดคา F-1 Score 0.973 เมื่อนำตนแบบมาทดสอบกับขอมูลจริง ตนแบบท่ี
ฝกฝนดวยวิธี Neural Network เปนตนแบบท่ีมีคาประสิทธิภาพในการจำแนกวิธีการจัดซื้อจัดจาง ท่ีคา F-1 Score 0.950 ในชวงของ
การฝกฝนตนแบบ และไดคา F-1 Score 0.973 เมื่อนำตนแบบมาทดสอบกับขอมูลจรงิ ในข้ันตอนการฝกฝนตนแบบ ประสิทธิภาพของ
ตนแบบท่ีถูกฝกฝนโดยวิธี Logistic Regression และวิธี Neural Network มีคา F-1 Score อยูในระดับใกลเคียงกัน รายละเอียดตาม
ตารางท่ี 3 โดยในข้ันตอนการฝกฝนตนแบบ วิธี Neural Network มีคา F-1 Score สูงกวาวิธี Logistic Regression ในข้ันตอนการนำ
ตนแบบไปใชงาน ประสิทธิภาพของตนแบบท่ีถูกฝกฝนโดยวิธี Logistic Regression และวิธี Neural Network มีคา F-1 Score อยูใน
ระดับเทากันท่ี 0.973 และมีคา F-1 Score สูงกวาในข้ันตอนการฝกฝนตนแบบ 

ตนแบบท่ี 2 (Bag of Words) ตามภาพท่ี 8 และภาพท่ี 9 มีการฝกฝนจากขอมูลการจัดซื้อจัดจางจำนวน 577 รายการ ไดผล
การฝกฝนตามตารางที่ 2 และนำตนแบบมาทดสอบกับขอมูลจริงซึ่งเปนขอมูลการจัดซื้อจัดจางของคณะฯ ที่เกิดขึ้นในเดือนสิงหาคม 
2567 จำนวน 37 รายการ โดยมีการเตรียมขอมูลช่ือรายการจัดซื้อจัดจางดวยวิธี Bag of Words ไดผลตามภาพท่ี 11 ตนแบบท่ีฝกฝน
ดวยวิธี Logistic Regression เปนตนแบบที่มีคาประสิทธิภาพในการจำแนกวิธีการจัดซื้อจัดจาง ที่คา F-1 Score 0.929 ในชวงของ
การฝกฝนตนแบบ และไดคา F-1 Score 0.893 เมื่อนำตนแบบมาทดสอบกับขอมูลจริง ตนแบบท่ีฝกฝนดวยวิธี Neural Network เปน
ตนแบบที่มีคาประสิทธิภาพในการจำแนกวิธีการจัดซื้อจัดจาง ที่คา F-1 Score 0.946 ในชวงของการฝกฝนตนแบบ และไดคา F-1 
Score 0.973 เมื่อนำตนแบบมาทดสอบกับขอมูลจริง รายละเอียดตามตารางที่ 4 ในขั้นตอนการฝกฝนตนแบบ ประสิทธิภาพของ
ตนแบบที่ถูกฝกฝนโดยวิธี Logistic Regression และวิธี Neural Network มีคา F-1 Score อยูในระดับใกลเคียงกัน โดยในขั้นตอน
การฝกฝนตนแบบ วิธี Neural Network มีคา F-1 Score สูงกวาวิธี Logistic Regression ในขั ้นตอนการนำตนแบบไปใชงาน 
ประสิทธิภาพของตนแบบท่ีถูกฝกฝนโดยวิธี Neural Network มีคา F-1 Score สูงกวาตนแบบท่ีถูกฝกฝนโดยวิธี Logistic Regression 
โดยตนแบบที่ถูกฝกฝนโดยวิธี Neural Network มีคา F-1 Score ในการใชงานจริงสูงกวาในขั้นตอนฝกฝนตนแบบ แตตนแบบที่ถูก
ฝกฝนโดยวิธี Logistic Regression มีคา F-1 Score ในการใชงานจริงต่ำกวาในข้ันตอนฝกฝนตนแบบ และจากการทดลองพบวา  

1) การเตรียมขอมูลดวยวิธี Document Embedding เมื่อมีการฝกฝนตนแบบแลวนำตนแบบไปใชงานจริง การจำแนก
ระหวางการจัดซื้อและการจัดจางของตนแบบที่มีการฝกฝนมีคาประสิทธิภาพที่เทากันทั้งวิธี Logistic Regression และวิธี Neural 
Network โดยท้ัง 2 วิธีมีคา F-1 Score เปน 0.973 

2) การเตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of Words เมื่อมีการฝกฝนตนแบบแลวนำตนแบบไปใชงานจริง การจำแนกระหวางการ
จัดซื้อและการจัดจางของตนแบบที่มีการฝกฝนดวยวิธี Neural Network มีคาประสิทธิภาพ F-1 Score สูงกวาตนแบบที่มีการฝกฝน
ดวยวิธี Logistic Regression โดยวิธี Neural Network มีคา F-1 Score 0.973 ในขณะที่วิธี Logistic Regression มีคา F-1 Score 
0.893  

3) การฝกฝนตนแบบดวยวิธี Neural Network เมื่อนำไปใชงานจริงมีคา F-1 Score ท่ีมีประสิทธิภาพสูงกวาตนแบบท่ีฝกฝน
ดวยวิธี Logistic Regression ทั้งในกรณีการเตรียมขอมูลดวยวิธี Document Embedding และกรณีการเตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of 
Words 
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สรุปผลการวิจัย 
จากการวิจัยไดสรางตนแบบทางดานปญญาประดิษฐ สำหรับการจำแนกการดำเนินการตามระเบียบพัสดุระหวางการจัดซือ้

และการจัดจางแบงออกเปน 2 ตนแบบคือ  
1) ตนแบบท่ี 1 ซึ่งมีการเตรียมขอมูลแบบ Document Embedding โดยแบงการฝกฝนเปน 2 แบบคือ LogisticRegression 

(LogisticRegression_model1.pkcls) และ Neural Network (NeuralNetwork_model1.pkcls) 
2) ตนแบบที ่ 2 ซึ ่งมีการเตรียมขอมูลแบบ Bag of Words โดยแบงการฝกฝนเปน 2 แบบคือ LogisticRegression 

(LogisticRegression_model2.pkcls) และ Neural Network (NeuralNetwork_model2.pkcls) 
จากการวิจัยพบวา ตนแบบที่มีประสิทธิภาพสูงสุดและเหมาะสมกับการนำไปใชงานจริงสำหรับการจำแนกการจัดซื้อจัดจาง

ของคณะฯ ค ือต นแบบที ่  1 ท ี ่ม ีการเตร ียมขอม ูลด วยว ิธ ี  Document Embedding และฝ กฝนด วยว ิธ ี  Neural Network 
(NeuralNetwork_model1.pkcls) ไดคา F-1 Score 0.973 และตนแบบท่ี 2 ท่ีมีการเตรียมขอมูลดวยวิธี Bag of Words และฝกฝน
ดวยวิธี Neural Network (NeuralNetwork_model2.pkcls) ไดคา F-1 Score 0.973 
 
อภิปรายผลการวิจัยและขอเสนอแนะ 

พิจารณาจากผลการทดลองโดยพิจารณาเฉพาะผลจากการเตรียมขอมูลสำหรับการฝกฝนและทดสอบตนแบบระหวางวิธี 
Document Embedding และ Bag of Words สามารถอธิบายไดวาในกรณีที่มีการนำไปใชงานจริงซึ่งจากการทดลองพบวาวิธีการ
ฝกฝนแบบ Neural Network เปนวิธีท่ีไดคาประสิทธิภาพ F-1 Score สูงท่ีสุด มากกวาวิธีการฝกฝนแบบ Logistic Regression ดังน้ัน
ถาพิจารณาคาประสิทธิภาพ F-1 Score ของวิธีการฝกฝนแบบ Neural Network จะพบวาการเตรียมขอมูลแบบ Document 
Embedding ไดคาประสิทธิภาพ F-1 Score ที่ 0.973 เทากับการเตรียมขอมูลแบบ Bag of Words ที่ไดคาประสิทธิภาพ F-1 Score 
ที่ 0.973 ซึ่งวิธีการเตรียมขอมูลแบบ Document Embedding มีคา F-1 Score เทากันกับวิธีการเตรียมขอมูลแบบ Bag of Words 
ซึ่งผลการทดลองในกรณีน้ีไมสอดคลองกับหลักการทำงานของ Document Embedding ของ Le and Mikolov 2014 และหลักการ
ทำงานของ Bag of Words ของ Manning et al. 2008 ท่ีโดยหลักการทำงานแลววิธี Document Embedding จะมีประสิทธิภาพใน
การจำแนกขอความไดดีกวาเนื่องจากสามารถสะทอนความหมายของบริบทของขอความไดดีกวาวิธี Bag of Words เนื่องจากความ
ยาวและความซับซอนของรายการจัดซื้อจัดจางมีไมมาก การเตรียมขอมูลโดยวิธี Document Embedding และ Bag of Words จึงไม
มีความแตกตางเมื่อฝกฝนแบบ Neural Network 

พิจารณาตามผลการทดลองจากการฝกฝนและทดสอบตนแบบโดยพิจารณาวิธีการฝกฝนแบบ Logistic Regression จะ
พบวา การเตรียมขอมูลแบบ Document Embedding ไดคาประสิทธิภาพ F-1 Score ท่ี 0.973 ซึ่งมากกวาการเตรียมขอมูลแบบ Bag 
of Words ท่ีไดคาประสิทธิภาพ F-1 Score ท่ี 0.893 ซึ่งวิธีการเตรียมขอมูลแบบ Document Embedding มีคา F-1 Score มากกวา 
วิธีการเตรียมขอมูลแบบ Bag of Words ซึ่งคาความแตกตางของประสิทธิภาพ F-1 Score มคีามากกวาอยางชัดเจน ซึ่งผลการทดลอง
ในกรณีน้ีสอดคลองอยางมากกับหลักการทำงานของ Document Embedding ของ Le and Mikolov 2014 และหลักการทำงานของ 
Bag of Words ของ Manning et al. 2008 และในกรณีน้ียังสามารถอธิบายไดวา ในกรณีท่ีขอมูลท่ีซับซอนวิธีการฝกฝนแบบ Neural 
Network จะไดคาประสิทธิภาพของตนแบบที่ดีกวา ซึ่งสอดคลองกับ ลักษณะของวิธีแบบ Logistic Regression (Hosmer et al., 
2013) และวิธีแบบ Neural Network (Goodfellow et al., 2016; Haykin, 2009) ซึ ่งอธิบายไววาวิธีแบบ Neural Network มี
ความสามารถในการเรียนรูความสัมพันธที่ไมเปนเชิงเสนและซับซอน จึงเหมาะกับขอมูลที่มีรูปแบบหลากหลายกวาวิธีแบบ Logistic 
Regression 

การนำผลการวิจัยไปใชประโยชนและแนวทางการวิจัยในอนาคต จากผลการวิจัยสามารถนำแนวทางการวิจัยที่ไดจากการ
วิจัยน้ีไปดำเนินการในกรณีของการจำแนกกรณีการดำเนินการตางๆ ของงานในหนวยพัสดุ รวมถึงงานในหนวยงานอ่ืนในคณะฯ รวมถึง
หนวยงานรัฐอื่นๆ ซึ่งมีหลักการดำเนินการที่มลีกัษณะเดียวกันคือมีความจำเปนตองดำเนินการใหถูกตองครบถวนในกฎระเบียบตางๆ  
มีกฎเกณฑชัดเจนแตมีรูปแบบและลักษณะของขอมูลหรือวิธีการที่เกี่ยวของกับการดำเนินการที่หลากหลายและซับซอนและมีการ
เปลี่ยนแปลงของขอมูลอยางตอเนื่อง รวมถึงมีผูปฏิบัติงานที่เกี่ยวของเปนจำนวนมากซึ่งจะพบกับปญหาในการสรางมาตรฐานการ
ดำเนินการที่อยูบนมาตรฐานเดียวกันทำไดยาก และในบริบทที่ขอมูลที่เกี่ยวของในการดำเนินการเปนขอมูลที่เปนความลับหรือเปน
ขอมูลภายในของหนวยงานท่ีมีระเบียบและขอกำหนดในเก็บรักษาขอมูลตามระเบียบของหนวยงานรัฐ 
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นำเสนอผลงาน ซึ่งเปนสวนสำคัญอยางยิ่งในการเผยแพรผลงานวิจัยในครั้งน้ี 
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